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01 研究背景

C e n t r a l  S o u t h  U n i v e r s i t y

 文本图及其表示学习

表示学习

下游任务

• 节点分类：论文主题、用户特性等
• 链路预测：用户之间的关系等
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02 研究现状

 文本图表示学习方法

C e n t r a l  S o u t h  U n i v e r s i t y

文本

表示向量

标签

… …

文本

表示向量

标签

…

文本

表示向量

标签

基于预训练语言模型的算法 基于图神经网络的算法

基于级联架构的算法

忽略了节点之间的拓扑结构信息 限制了模型对文本数据的深层次理解

可伸缩性差
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03 模型方法 - 模型结构

 基于多模态的文本图表示学习算法

C e n t r a l  S o u t h  U n i v e r s i t y

• 文本编码器

• 图拓扑编码器

• 多模态编码器

• 损失函数
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03 模型方法 - 模型结构

 基于多模态的文本图表示学习算法

C e n t r a l  S o u t h  U n i v e r s i t y
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03 模型方法 - 预训练目标

C e n t r a l  S o u t h  U n i v e r s i t y

• 多模态对比损失�푀푀��

• 多模态预训练目标

• 单模态预训练目标

• 针对文本编码器：掩码语言建模

• 针对图拓扑编码器：图对比损失

• 多模态预训练目标

• 多模态对比损失
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03 模型方法 - 预训练目标

C e n t r a l  S o u t h  U n i v e r s i t y

• 单模态预训练目标

• 掩码语言建模�푀�푀 • 图对比损失�퐺��
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03 模型方法

 基于多模态的文本图表示学习算法

C e n t r a l  S o u t h  U n i v e r s i t y

• 预训练 • 微调
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04 实验结果

 数据集介绍

• ogbn-arxiv
• 是一个大规模的Arxiv论文引用图
• 节点的文本属性：该论文的标题和摘要
• 边：论文之间的引用关系
• 标签：论文的主题类别

C e n t r a l  S o u t h  U n i v e r s i t y

• Amazon-Electronics
• 电商平台上的电子产品评论数据集
• 节点的文本属性：用户对该商品的评论
• 边：商品之间的共同购买关系
• 标签：商品的类别

 评价指标

• 准确率
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04 实验结果

 准确性

C e n t r a l  S o u t h  U n i v e r s i t y

1) 比较GNN(DW Emb.)和GNN(LM Emb.)：

文本信息对于文本图表示学习的重要性

2) 比较GNN中的GCN、GraphSage和GAT：

GAT和GraphSAGE的效果优于GCN

3) 比较LM-ft中的BERT-tiny和Deberta-

Base：使用规模更大的语言模型可以带

来更强大的编码能力

4) 比较Cascaded TG和MMGL：我们的模

型对显存的要求更小，不会被迫牺牲模

型的性能，实验结果更优
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04 实验结果

 准确性

C e n t r a l  S o u t h  U n i v e r s i t y
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04 实验结果

 消融实验

C e n t r a l  S o u t h  U n i v e r s i t y

1) 分析模型内不同模块对模型性能的影响

2) 分析文本编码器参数量对模型性能的影响

3) 分析预训练策略的选择对模型性能的影响

4) 分析消融实验中两个数据集表现的差异分析得

出模型在不同特征的数据上的效果
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04 实验结果

 消融实验

C e n t r a l  S o u t h  U n i v e r s i t y
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总结展望
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05 总结与展望

 总结

 展望

• 将图的拓扑结构信息看成一种模态，提出了一种基于多模态的文本图表示学习算法

• 采用了多模态和单模态的预训练目标

• 在两种类型的数据集上取得的性能优于基准方法，证明我们方法的有效性

• 增加考虑其他模态信息，如图像、音频等

• 考虑更多下游任务，如在多模态图数据上设计链路预测等更多下游任务

• 考虑扩展我们的方法在其他领域和任务中的应用，如社交网络分析、推荐系统、生物信息学等领域

C e n t r a l  S o u t h  U n i v e r s i t y
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